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Cele tej czesci

» Zbieraj ukryte
Informacje.

« Generuj raporty na
podstawie
dostepnych
danych.

* Przeprowadz
analize rynku.

* Poprawic strategie
biznesowe.
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Data

Data

Data
Curation

Data

Data

Acquisition Analysis

» Stream mining

» Semantic
analysis

» Machine
learning

« Information
extraction

* Linked Data

» Data discovery

* ‘Whole world’
semantics

» Ecosystems

» Community data
analysis

* Cross-sectorial
data analysis

» Data Quality

» Trust / Provenance

» Annotation

- Data validation

*» Human-Data
Interaction

» Top-down/Bottom-
up

* Community /
Crowd

* Human
Computation

» Curation at scale

» Incentivisation

« Automation

« Interoperability

Storage

* In-Memory DBs

* NoSQL DBs

* NewSQL DBs

+ Cloud storage

* Query Interfaces

» Scalability and
Performance

« Data Models

» Consistency,
Availability,
Partition-tolerance

« Security and
Privacy

» Standardization

Usage

* Decision support

* Prediction

« In-use analytics

« Simulation

 Exploration

« Visualisation

» Modeling

+ Control

» Domain-specific
usage
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Gtowne etapy analizy danych

1

Define why
you need
data analysis

2

Begin collecting
data from
sources

3

Begin Clean through
analyzing unnecessary
the data data
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* Krok 1: Gtdbwnym zadaniem bedzie tutaj profilowanie
danych.

» Krok 2: Nastepnie musimy przechowywac te dane przy
uzyciu dowolnej nieustrukturyzowanej metody
przechowywania danych.

* Krok 3. Kolejnym krokiem jest zbudowanie modelu po
kategoryzacji | pogrupowaniu danych. Po przygotowaniu
modelu danych system zacznie otrzymywac informacje.

* Krok 4: Gdy dane zaczng naptywac, rozne dane, takie
jak dane dotyczgce interakcji i dane transakcyjne, moga
byC skorelowane i przetworzone w celu ustalenia wzorca

Gtowne etapy analizy danych

Co-funded by the

* ¥k
iBigWorld:2020-1-PL01-KA203- 6 Erasmus+ Programme * :*

082197

of the European Union




-
@ BIG
( Werld -
Rodzaje analizy danych
Analiza opisowa Analiza
diagnostyczna
Analiza
danych
Analiza Analiza nakazowa
predykcyjna
.
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Uzywane popularne narzedzia [ Werld -

* Tableau: Mozliwos¢ tworzenia wizualizacji danych, pulpitu
nawigacyjnego | raportu analitycznego po potgczeniu z
roznymi zrédtami danych. To narzedzie dziata z danymi
nieustrukturyzowanymi, wiec jest kompatybilne z Big Data.

- Power BlI: kiedys byt rozszerzeniem MS Excel, pdzniej stat
sie samodzielnym narzedziem. Jest lekki i czesto
aktualizowany.

* R 1 Python: Jesli lubisz niestandardowe kodowanie |
dostosowywanie, R i Python to opcja dla Ciebie. R lepigj
nadaje sie do analizy statystycznej, podczas gdy Python ma
wbudowane biblioteki analizy danych.

« Apache Spark: Apache Spark to szybki, lekki i
wielkoskalowy procesor danych, ktory wykonuje dane z
duzych klastrow danych | moze szybko przetwarzac
ogromne porcje danych.
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Proces analizy danych

¢ BIG

. Zrozumienie biznesu

. Uzyskaj surowe dane

. Wyodrebnienie danych

. Transformacja danych

. Wizualizacja danych

. Analiza statystyczna

. Opracowanie modelu danych

. Rekomendacje/Raport/Historia
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QuestionPro Methods
N / N\
Definition Y 4 Steps to
S 7 Conduct
' What is Secondary
| Research?
\._ ] /
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Advantages (E D) Examples
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Metodyki wtornej analizy danych. Krok'd .-

stosowane przez badaczy

» Cel badan: ...

* Integralnos¢ danych: nalezy zweryfikowac uprawnienia badacza,
ktory zebrat dane do innych celow. Nalezy réwniez wzig¢ pod uwage
kwestie takie jak spojnos¢ danych i powigzane kwestie. Badacze
muszg wiedziec, dlaczego prowadzg badania na podstawie
gromadzonych danych.

- Sledzenie danych: badacze moga korzysta¢internet w celu
uzyskania dostepu do najnowoczesniejszych technik gromadzenia
danych w innym celu.

« Znaczenie danych: Badacze muszg znac podstawowe procesy
stosowane przy gromadzeniu danych, takie jak wypetnianie strategie
podprobkowania, kiedy i jak zostaty zebrane.

* Analiza danych: do wyciggania wnioskow i odpowiednich wzorcow
mozna wykorzystac rozne procesy statystyczne.
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Etapy wtornej analizy danych

* Dane dokumentacyjne: sg wykorzystywane przez
badaczy do realizacji projektow wykorzystujgcych metody
gromadzenia danych pierwotnych. Korzysta z nastepujgcych
rodzajow dokumentow, tj. dokumentow pisemnych i
niepisemnych wymienionych ponizej:

* Dokumenty pisemne: sg to protokoty z posiedzen,
sprawozdanie wspolnikow, transkrypcje przemowien,
korespondencja, wiadomosci itp.

* Dokumenty niepisane: wykorzystuje cyfrowy format
kodowania, taki jak nagrania wideo i kasetowe, programy
telewizyjne i filmowe, ptyty CD/DVD itp.
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Dane wtorne na podstawie ankiety

 Spis ludnosci: uzywany przez rzad jako badanie
populacji lub frekwencja wyborcow, ale uczestnictwo
jest opcjonalne. Dostarcza danych poréwnawczych i
kontekstowych do celow badawczych.

* Przeglady ciagte i regularne: Eliminuje powyzszg
metode | powtarza sie przez pewien okres czasu.

* Ankieta specjalna: nie odbywa sie regularnie i jest
raczej jednorazowa. Dotyczy to doktadniej
okreslonej dziedziny badan.

* Dane wtoérne z wielu zrodet: sg to dane
dokumentacyjne, dane ankietowe lub kombinacja
tych dwoch.
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wtornej analizy danych

* Rentownosé: Wymagana jest mniejsza inwestycja pieniedzy, czasu lub wysitku,
poniewaz

dane sg zbierane wczesniej przez innego badacza.

« Zredukowany zakres: Wtorna analiza danych pozwala badaczowi na zebranie
okreslonego podzbioru danych zamiast zbierania duzych ilosci danych.

* Poziom profesjonalizmu: Utrzymuje pewien poziom wiedzy eksperckiej i
profesjonalizmu, co moze nie by¢ prawdziwe w przypadku osob prowadzgcych
niezalezne badania.

* Nie rzucajgca sie w oczy: Nie zaktdca ani nie zaktoca trwajgcych badan
prowadzonych przez naukowcow.

* Typ danych: zapewnia naukowcom dane kontekstowe i porownawcze.

* Odkrycia naukowe: moze to prowadzi¢ do nieoczekiwanych odkryc i
przetoméw naukowych, poniewaz wczesniej przeanalizowane dane do innego
celu sg wykorzystywane jako punkt odniesienia.

» Spojnos¢ danych: zapewnia spojnos¢ danych analizowanych dla okreslonych
celéw badawczych.
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trendy w analityce big data

Celem jest przeksztatcenie danych w informacje, a informac;ji
w zrozumienie. Oto 7 kluczowych trendow w danych, ktore
dzis skupiajg uwage.

1 Analityka predykcyjna i nakazowa

1 Sztuczna inteligencja

| Zarzgdzanie danymi

1 Analiza chmury

1 Wbudowana analityka

1 Analiza wizualna

"1 Wspodlna analityka
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