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- Narzedzia do zarzgdzania przeptywem pracy, takie jak Airflow i Luigl,
porzadkujg procesy tworzgce potok, automatycznie rozwigzujg zaleznosci
| dajg programistom mozliwosc¢ wizualizacji i organizowania przeptywow
pracy danych.

« Struktury zdarzen i komunikatéw, takie jak Apache Kafka i RabbitMQ,
przechwytujg zdarzenia z aplikacji biznesowych, udostepniajac je jako
strumienie o wysokiej przepustowosci i umozliwiajg komunikacje miedzy
roznymi systemami przy uzyciu wtasnych protokotow.

*  Krytyczne jest rowniez terminowe planowanie procesow w kazdym potoku
danych. Wiele narzedzi umozliwia uzytkownikom tworzenie
szczegotowych harmonogramow dotyczacych pozyskiwania,
przeksztatcania i tadowania danych do miejsc docelowych, od prostego

knarzedzia cron po cate dedykowane platformy automatyzac;ji obciazeh./
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- Zarzagdzanie: Przewidywanie ekonomicznych nastepstw niektorych
wydarzen, np. upadtos¢ konkretnej firmy

+ Teledetekcja: Automatyczne wykrywanie zdarzen rolniczych na
podstawie obrazow satelitarnych

* loT iinteligentne srodowiska
* Monitorowanie transportu i ruchu

- Spersonalizowana opieka zdrowotna: polecanie
spersonalizowanych zabiegow, dawek lekow w oparciu o profil
genow

- Zarzagdzanie z prognozowaniem i Przemyst 4.0: Przewidywanie
awarie i anomali urzgdzen

- Statystyki zorientowane na dane: analiza zajetosci mieszkania na
\ podstawie zuzycia energii elektrycznej w czasie rzeczywistym /
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« Sklepy internetowe i stacjonarne, ktoére Sledzg trendy
konsumenckie.

- Organizacje opieki zdrowotnej, ktére analizujg ogromne ilosci
danych w celu znalezienia skutecznych metod leczenia.

+ Instytucje bankowe i finansowe, ktore wykorzystujg big data do
przewidywania trendow i poprawy obstugi klienta.

- Firmy budowlane, ktore sledzg wszystko, od kosztow materiatow po
przepracowane godziny.

- Firmy transportowe, ktore analizujg ruch i pomagajg osobom
dojezdzajgcym do pracy dotrzeC do celu tak szybko, jak to mozliwe.

- Organizacje zajmujgce sie rozrywkg, mediami i komunikacjg
wykorzystujg duze zbiory danych na kilka sposobow, takich jak

k udostepnianie mediow spotecznosciowych w czasie rzeczywistym i/
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« Szkoty, kolegia i uniwersytety mierzg demografie studentow, przewidujg
trendy naboru, poprawiajg sukcesy uczniow i okreslajg, ktorzy
nauczyciele sie wyrdzniaja.

«  Grupy produkcyjne i zajmujgce sie zasobami naturalnymi potrzebujg
potokow danych big data, aby usprawni¢ swoje dziatania w celu
obnizenia kosztow ogolnych, dostarczac produkty, ktorych potrzebujg
konsumenci i identyfikowac¢ potencjalne zagrozenia.

* Rzad wykorzystuje potoki danych big data na wiele réznych sposobow,
takich jak analiza danych w celu sledzenia zmian w srodowiskul,
wykrywania oszustw, rozpatrywania wnioskow o niepetnosprawnosc i
identyfikowania chordb, zanim dotkng tysigce ludzi.

« Firmy energetyczne wykorzystujg potoki danych big data do
zarzgdzania pracownikami w sytuacjach kryzysowych, szybkiego
identyfikowania probleméw, aby mogty zaczg¢ szukac rozwigzan i
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Analizowanie klientow w branzy sprzedazowej
* Np. w celu zwiekszenia retencji i lojalnosci klientow
Zarzadzanie na podstawie prognozowania dla Przemystu 4.0
* Np. wykrywanie nietypowych stanow maszyny w celu
zmniejszenia kosztow utrzymania
Zapobieganie przestepczosci
* Analiza wzorcow i trendow przestepczosci
Opieka zdrowotna
* Np. do diagnozowania i leczenia choréb genetycznych
Finanse
* Przewidywanie zachowan klientow i tworzenie strategii dla
bankow i instytucji finansowych
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« Sektor rzgdowy, m.in. przy uzyciu otwartych danych
 https://www.europeandataportal.eu/
- Edukacja
* Np. w celu usprawnienia procesu uczenia sie,
zaprojektowania nowego kursu
« Astronautyka
* Np. odkrycia astronomiczne
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("timestamp": "2016-06-02
14:39:56.991", "truckld": 99,
"driverld": 31, "driverName":
'Rommel Garcia”, "routeld":
1565885487, "routeName":
'Springfield to KC Via Hanibal",

0016-06-02 14:39:56.605|98| 27| Mark
Lochbihler| 803014426 | Wichita to
little Rock Route 2|Normal|38.65|-
B0.21|5187297736652502631

B37.16, "longitude”: "-94.46",
"correlationld":
5187297736652502631)

'eventType": "Normal”, "latitude":

Geo-Fencing

Reckless Driving
Detector

Truck
Driver
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https://www.scnhsoft.com/blog/salesforce-iot-cloud-benefits-and-limitations
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czasie rzeczywistym
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Traffic reconfiguration &
adaptation

Traffic Sense
Traffic streaming
analytics

Apache Spark & Spark
Streaming, SparkML

8 LiDFs

Vert.x

I

TrafficSense w celu dostosowania ruchu w

ﬂ[raffic Sense dashboarc;i\'
Monitoring & control

Cassandra

RS -

MapBox & Leaflet
OpenStreetMap
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