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« Po pierwsze, celem jest zdefiniowanie
aktualnych ogolnych wymagan w zakresie
gromadzenia danych poprzez przedstawienie
otwartych, najnowoczesniejszych struktur |
protokotow gromadzenia danych big data dla
firm.

 Po drugie, celem jest nagtosnienie aktualnych
podejsC stosowanych do gromadzenia danych z
roznych sektorow.

« Po trzecie, omawia, w jaki sposob obecne
podejscia spetniajg wymagania dotyczgce
gromadzenia danych, a takze mozliwe przyszie

g zmiany w tym samym obszarze.
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Data
Acquisition

Data
Analysis

« Stream mining

» Semantic
analysis

* Machine
learning

» Information
extraction

» Linked Data

» Data discovery

» ‘Whole world’
semantics

» Ecosystems

« Community data
analysis

* Cross-sectorial
data analysis

Data
Curation

» Data Quality

» Trust / Provenance

» Annotation

» Data validation

* Human-Data
Interaction

» Top-down/Bottom-
up

* Community /
Crowd

* Human
Computation

» Curation at scale

» Incentivisation

» Automation

« Interoperability

Data
Storage

* In-Memory DBs

* NoSQL DBs

* NewSQL DBs

» Cloud storage

* Query Interfaces

» Scalability and
Performance

« Data Models

» Consistency,
Availability,
Partition-tolerance

 Security and
Privacy

« Standardization

Data
Usage

» Decision support

* Prediction

« In-use analytics

« Simulation

« Exploration

« Visualisation

» Modeling

« Control

» Domain-specific
usage
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Kluczowe spostrzezenia dotyczac %UEJ?

gromadzenia danych big data

« W roznych architekturach przetwarzania danych big data istotg
zbierania danych jest zbieranie danych z rozproszonych zrodet
informacji w celu przechowywania ich w skalowalnej hurtowni
danych obstugujgcej big data.

» Aby osiggnac ten cel, konieczne sg trzy gtowne elementy:

1. Protokoty umozliwiajgce zbieranie informacji do rozproszonych
zrodet danych dowolnego typu (nieustrukturyzowane, czesciowo
ustrukturyzowane, ustrukturyzowane).

2. Frameworki zbierajgce dane z rozproszonych

zrodta wykorzystujgce rozne protokoty.

3. Technologie umozliwiajgce trwate przechowywanie danych
otrzymywanych przez frameworki.
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Spoteczny i ekonomiczny wplyw  ; BIG
gromadzenia duzych zbiorow Werld
danych

Ownership

Copyright
Data-Driven Decision Making Liability
Risk Management Legal Insolvency
Competitive Intelligence Privacy
Digital Humanities / \

Internet of Things
Verticals
Industry 4.0

User Behaviour
Societal Impact

Application

Collaboration

Data &
Skills

Scalable Data Processing

Real-Time

Business Models
Benchmarking
Open Source
Deployment Models
Information Pricing

Statistics/ML
Linguistics TQChﬂO'Ogy Economic

HCl/Visualisation

Big Data Value Ecosystem
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Zbieranie Big Data: Stan techniki
Distributed massive storage
Hadoop File System (HDFS)
' Map-Reduce (Hadoop) NoSQL (Hbase, Cassandra,
z Analytical platform CouchDB,...)
Intelligent parallelization Distributed massive storage
Reliability lterative process / might take days
Social High volume
Batch Processing | ——
[ — e —
Batch /
(% 3IV's Historical
Linked l
- Acquisition BIG DATA __ Quey
| - facade
Events Acquisition software
Apache Kafka Real-time 2 S
Messaging - Real-time processing —
Publish-subscribe Processing platforms
H f th .
Logs undred of thousands per sec Storin Apachg sS4 ?:3'2:';%" pt:’prggnes
Apache Flume Stream processing ;
o vats Bl Intelligent parallelization /9N iroushPul
Event pushing Robust and flexible e sl
topologies
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Publish messages
to an exchange

Publisher

—

AMQP Broker

Route messages

based on binding 1

Route messages

based on binding 2

Subscribe to
the queue

Consumer
—>

Send the
message

Request the
message

=

Send the
message

Consumer
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programowe. Obszar

roboczy. Katka

Kafka to rozproszony system przesytania
wiadomosci typu publikuj-subskrybuj
zaprojektowany do obstugi gtdéwnie trwatych
wiadomosci o wysokiej przepustowosci. Kafka ma
na celu ujednolicenie przetwarzania offline i online
poprzez zapewnienie mechanizmu rownolegtego
tadowania do Hadoop, a takze mozliwosc
dystrybucji zuzycia w czasie rzeczywistym miedzy
kKlastrem maszyn.
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Narzedzia

programowe. Obszar

Gl Katka

REST

Proxy
Consumers &
Producers over
REST/JSON

Kafka Streams
Transforms
Creates new
streams
Aggregates
Joins
Analysis

Input Data Streams

Log
aggregation
Metrics
KPIs

Batch imports
Audit trail
User activity
logs

Web logs
CouchBase
Cassandra
JDBC

Kafka Connect
Prepackaged
Connectors for
S3, Hadoop,
Cassandra,
Couchbase for
input (source) and
output (sink)

Hot standby cluster
for disaster recovery
in another

data center or AWS region.

Schema Registry
Manages schema
versions, Avro,
validates producer
and consumer
compatibility,

Kafka Cluster
Replication,
partitioning,
broker & ,
consumer
failover

Mirror Maker
replicates cluster data
to another datacenter

Replication called
mirroring

to not confuse

between cluster

partitioning and replication

Output Data Streams

 Analytics
Databases
Machine Learning
Dashboards
Indexed for
Search
=i Business
Intelligence

« Hadoop

« JDBC

« S3
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Narzedzia programowe.
Obszar roboczy. Flume

Flume to ustuga
efektywnego
zbierania i
przemieszczania
duzych ilosci

dane dziennika.
Posiada prostg i
elastycznag
architekture opartg
na strumieniowych
strumieniach
danych.
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Obszar roboczy. Hadoop
Apache Hadoop to projekt

open source, ktory [ i Hadoop EcosyStem

opracowuje platforme
niezawodnego,

: 00@0E | Hcatalo { $ By ; APAGHE
skalowalnego i SR ‘@' S I Z’"f‘ Iﬁl
Oozie Table & schema Pi Hi (Machine Drill _ AVRO | \UTOSS =
rOZprOSZOl‘legO . (Work Flow) Management [Scri]ﬁin ) (5ql (;‘l,li:ry) Learning) (l::lzll‘;stit;;'e (150N) Lsa:rilil:eg)e BRSE
przetwarzania na duzych e
zbiorach danych przy Mapreduce Gl 2 o
uzyciu klastrow gotowego [ (Data Processing) i
sprzetu. Zostat o ] '
B Yarn
Wyp rowadzony Z Google £ Bo 0 _)’L (Cluster Resource Management)
MapReduce i Google File O | i |:37 s
System (GFS) i napisany e | $E | 2EE HDFS e
w JAVA (Data Collection) | N é ;3_% s (Hadoop Distributed File System) | J-* JJ
\ J
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Przyszte wymagania i pojawiajace sie o BIG
trendy w zakresie gromadzenia danyc_ ..

big data

) Narzedzia do gromadzenia duzych zbiorow danych muszg obstugiwac
szybkie, zréznicowane gromadzenie danych w czasie rzeczywistym.

1 Narzedzia do gromadzenia danych muszg zapewniac bardzo wysokag
przepustowosc. Oznacza to, ze dane mogg pochodzi¢ z
] kilka zasobow (sieci spotecznosciowe, czujniki, eksploracja sieci,
logi itp.)
] o0 roznej strukturze, nieustrukturyzowane (tekst, wideo, obrazy i pliki
multimedialne)
1 z bardzo duzg predkoscig (dziesiatki lub setki tysiecy zdarzen na
sekunde).

1 Gtéwnym problemem w pozyskiwaniu duzych zbiorow danych jest to,
ze zapewnienie struktury i narzedzi, ktére zapewniajg niezbedng
przepustowosc¢ dla biezgcego problemu bez utraty danych w procesie.

.
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Przyszte wymagania i pojawiajgce sie ¢ BIG
trendy w zakresie gromadzenia danych ™S
big data

» Dlatego gtdwnym celem przy okreslaniu wiasciwej strategii gromadzenia
danych jest zrozumienie potrzeb systemu w zakresie ilosci,
roznorodnosci i szybkosci danych oraz podjecie wtasciwej decyzji o
tym, ktore narzedzie najlepiej zapewni gromadzenie i pozgdang
przepustowosc.

» Kazde rozwigzanie techniczne, ktore ma na celu pozyskiwanie danych z
roznych zrodet, musi radzi¢ sobie z szerokg gamag réznych wdrozen
Konieczne jest zapewnienie mechanizmow tgczenia zbierania danych z
ich wstepng i koncowg obrobkg (analizg) oraz przechowywaniem
danych, poniewaz zaréwno w historii, jak i w czasie rzeczywistym.

» Roznorodnosc¢ danych wymaga semantyki przetwarzania danych w celu
prawidtowego i wydajnego tgczenia danych z roznych zrodet podczas
przetwarzania. Praca nad semantycznym przetwarzaniem zdarzen,
takim jak aproksymacja semantyczna, tematyczne przetwarzanie
zdarzen i tworzenie znacznikow, to nowe podejscia w tej dziedzinie.
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